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コース毎科目分類表2021年度

				Aコース開講科目												E-Learning教材				2021/4/6時点 ジテン								E-Learning教材作成状況(内部確認用) サクセイ ジョウキョウ								2021/9/16時点 ジテン

				科目分類		科目名				単位数		獲得
スキル				科目分類		科目名				単位数		獲得
スキル				科目分類		科目名				単位数		e-Learning
開講状況

				数学基礎		データ科学のための数理※e-learningあり		大阪大学		2		B				数学基礎 		データ科学のための数理 I 　　　　　　　　　		 大阪大学		1		B				数学基礎 		データ科学のための数理 I 　　　　　　　　　		 大阪大学		1		○		高野

						データサイエンス概論		滋賀大学		2		B						データ科学のための数理 Ⅱ		 大阪大学		1		B						データ科学のための数理 Ⅱ		 大阪大学		1		○		高野

				統計学		情報幾何入門		大阪大学		2		E						データサイエンス基礎 Ⅱ		 大阪大学		1		A						データサイエンス基礎 Ⅱ		 大阪大学		1		○		高野

						多変量解析		大阪大学		2		D						線形代数1		大阪府立大学		1		D						線形代数1		大阪府立大学		1		○		吉冨

						データ科学と意思決定※e-learningあり		大阪大学		2		E						Linear Algebra for Data Science		大阪大学		1		D						Linear Algebra for Data Science		大阪大学		1		〇		高野		データ分析力、難易度「低」 ブンセキ リョク ナンイド ヒク

						数理統計入門		大阪大学		2		D				統計学		文系のための統計学　　　　　　　　　　　　　　　　 		 大阪大学		2		D				統計学		教職課程のための統計学　　　　　　　　　　　　　　		 大阪大学		1		作成中※2020.9末予定 マツ ヨテイ		高木（奈良教）

						データ科学特別講義		大阪大学		2		A						理工系のための統計学 I 　　　　　　　　　　　		 大阪大学		1		A						文系のための統計学　　　　　　　　　　　　　　　　 		 大阪大学		2		○		足立

						ビッグデータ解析		大阪大学		2		D						理工系のための統計学 Ⅱ		 大阪大学		1		A						理工系のための統計学 I 　　　　　　　　　　　		 大阪大学		1		○		江口

						科学技術のための統計学　		大阪大学		2		A						理工系のための統計学 Ⅲ		 大阪大学		1		A						理工系のための統計学 Ⅱ		 大阪大学		1		○		江口

						確率的グラフィカルモデルと因果推論※e-Learningあり		大阪大学		2		D						理工系のための統計学 Ⅳ		 大阪大学		1		A						理工系のための統計学 Ⅲ		 大阪大学		1		○		江口

						データサイエンス特別レクチャー　		滋賀大学		2		B						データ科学（社会統計) I 　　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		D						理工系のための統計学 Ⅳ		 大阪大学		1		○		江口

				数理モデル		モデリング基礎理論		　滋賀大学		2		A						データ科学（社会統計) Ⅱ　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		D						データ科学（社会統計) I 　　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		○		朝倉

						工学への数値シミュレーション　		大阪大学		2		B						データ科学と意思決定 I 		 大阪大学		1		E						データ科学（社会統計) Ⅱ　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		○		朝倉

				機械学習		データ科学（機械学習）※e-learningあり		大阪大学		2		E						データ科学と意思決定 Ⅱ　　　　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		E						データ科学と意思決定 I 		 大阪大学		1		○		朝倉

						スパース推定の数理と機械学習への応用with R/Python※e-learningあり		大阪大学		2		E						ベイズ統計学入門		大阪大学		1		E						データ科学と意思決定 Ⅱ　　　　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		○		朝倉

						データサイエンス特論Ⅰ		神戸大学		1		C						確率的グラフィカルモデルと因果推論		大阪大学		2		D						ベイズ統計学入門		大阪大学		1		○		スプリングキャンプ

						機械学習特論　		大阪府立大学		2		D						データサイエンス基礎 Ⅰ		大阪大学		1		A						確率的グラフィカルモデルと因果推論		大阪大学		2		○		鈴木譲

						ニューロサイエンス特論　		大阪府立大学		2		A						Data Science Ⅰ		大阪大学		1		A						データサイエンス基礎 I		大阪大学		1		○		朝倉

						機械学習の実践　		大阪大学		2		D						データ科学のアルゴリズム カガク		大阪大学		1		C						Data Science Ⅰ		大阪大学		1		○		朝倉

						カーネルの機械学習への応用 キカイガクシュウ オウヨウ		大阪大学		2		E				数理モデル		数値シミュレーション法 I 　　　　　　　　　　 		 大阪大学		1		A						データ科学のアルゴリズム カガク		大阪大学		1		〇		高野

						機械学習概論 キカイガクシュウ ガイロン		大阪市立大学 シリツ		1		D						工学への数値シミュレーション　		大阪大学		1		B				数理モデル		数値シミュレーション法 I		 大阪大学		1		○		中澤

				プログラミング		機械学習のための数理with R/Python　※e-learningあり		大阪大学		2		D						数理モデルの基礎		大阪大学		1		B						数値シミュレーション法 II　　　　　　　　　　　 		大阪大学		1		作成中※2020.11予定 ヨテイ		高橋(奈良教）

				情報学基礎		ナレッジマネジメント特論　		大阪府立大学		2		C						Cox比例ハザードモデル　　　　　　　　　 　　　　 　		 大阪大学		1		B						Cox比例ハザードモデル　　　　　　　　　 　　　　 　		 大阪大学		1		〇		服部

						人間情報システム特論　		大阪府立大学		2		B				機械学習		データ科学(機械学習) Ⅰ		 大阪大学		1		E						数理モデルの基礎		大阪大学		1		〇		太田家,中澤

						データサイエンス特論　		大阪府立大学		2		C						データ科学(機械学習) Ⅱ　　　　 　　 　　　　　		 大阪大学		1		E						工学への数値シミュレーション　		大阪大学		1		◯		中澤

																		スパース推定と機械学習への応用100問 　　　　　　		 大阪大学		1		E				機械学習		データ科学(機械学習) Ⅰ		 大阪大学		1		○		高野

																		スパース推定の数理と機械学習への応用(2019年度版) ネンド バン		大阪大学		1		E						データ科学(機械学習) Ⅱ　　　　 　　 　　　　　		 大阪大学		1		○		高野

																		ガウス過程と機械学習入門		大阪大学		1		D						スパース推定の数理と機械学習への応用(2019年度版)　　　　　 ネンド バン		 大阪大学		1		○		鈴木譲

																		離散データからの計算論的学習		京都大学		2		E						スパース推定と機械学習への応用100問 　　　　　　		 大阪大学		1		〇		鈴木譲

																		人工知能・機械学習概論 ジンコウ チノウ キカイ ガクシュウ ガイロン		大阪大学		1		E						ガウス過程と機械学習入門		大阪大学		1		○		スプリングキャンプ		データ解釈力 カイシャク リョク

																		カーネルの機械学習への応用 オウヨウ		大阪大学		2		E						離散データからの計算論的学習		京都大学		2		○		山本

																プログラミング		機械学習のための数理 with R/Python		 大阪大学		2		D						カーネルと機械学習の数理		大阪大学		2		〇		鈴木譲

																		Pythonプログラミング I		滋賀大学		1		C				プログラミング		機械学習のための数理 with R/Python　　 		 大阪大学		2		○		鈴木譲

																		Pythonプログラミング Ⅱ　　　　　　　　　　　　		滋賀大学		1		C						Pythonプログラミング I		滋賀大学		1		○		梅津

																		Pythonを用いたデータマイニング入門 I 		和歌山大学		1		C						Pythonプログラミング Ⅱ　　　　　　　　　　　　		滋賀大学		1		○		梅津

																		Pythonを用いたデータマイニング入門 Ⅱ　　　　		和歌山大学		1		C						Pythonを用いたデータマイニング入門 I 		和歌山大学		1		○		吉野

																		Pythonを用いたテキストマイニング入門 モチ ニュウモン		和歌山大学 ワカヤマダイ		1		C						Pythonを用いたデータマイニング入門 Ⅱ　　　　		和歌山大学		1		○		吉野

																		Pythonサウンドプログラミング		和歌山大学		1		D						Pythonを用いたテキストマイニング入門		和歌山大学		1		〇		吉野

																		Pythonによる機械学習プログラミング		和歌山大学		1		D						Pythonを用いた音響・画像データ処理入門		和歌山大学		1		〇		西村

																情報学基礎 ジョウホウガク キソ		情報セキュリティ入門 ジョウホウ ニュウモン		大阪大学		1		C						Pythonによる機械学習プログラミング		和歌山大学		1		〇		三浦

																												情報学基礎 ジョウホウガク キソ		情報セキュリティ入門 ジョウホウ ニュウモン		大阪大学		1		〇		松原 マツバラ

				Bコース開講科目												E-Learning教材				2021/4/6時点 ジテン

				科目分類		科目名				単位数						該当科目無し														文理融合に向けた数理科学Ⅰ、Ⅱ科目分類等確認して表に追加 ブンリ ユウゴウ ム スウリ カガク カモク ブンルイ トウ カクニン ヒョウ ツイカ

				スタディグループ		数理・データ　スタディグループⅠ　　　　　　　　　　　　　　		　大阪大学		1

						数理・データ　スタディグループⅡ		　大阪大学		1

						数理・データ　スタディグループⅢ		　大阪大学		1

						数理・データ　スタディグループⅣ		　大阪大学		1

				インターンシップ		データサイエンス　インターンシップ		　大阪大学		2

						データサイエンス　インターンシップⅠ		大阪大学 オオサカ ダイガク		1

						データサイエンス　インターンシップⅡ		大阪大学 オオサカダイガク		1

				PBL		数理工学PBL		　大阪大学		1

						データサイエンスコンテスト型PBL実習		神戸大学		1

						日本総研×神戸大学　オープンイノベーションワークショップ
「金融ビジネスと情報システム工学」　　　　　　　　　　　　　　		神戸大学		1

						データサイエンス特論2　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　 		神戸大学		1

						実践的データマイニング1		　和歌山大学		2

						実践的データマイニング2		　和歌山大学		2

						データサイエンスPBL Ⅰ
(データマイニング、バイオデータ解析)　　　　　　    　　奈良先端科学技術大学院大学				1

						共同研究型PBL　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　		各大学

				演習		実践データ科学演習A　　　　　　　　　　　　　　　　　　　		　 　 神戸大学		1

						実践データ科学演習B		　 　 神戸大学		1

						教師あり学習　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　 　		　滋賀大学		2

						教師なし学習		　滋賀大学		2





				Cコース開講科目												E-Learning教材				2021/9/22時点 ジテン								E-Learning教材(内部確認用)								2021/9/16時点 ジテン

				科目分類		科目名				単位数						科目分類		科目名				単位数						科目分類		科目名				単位数		e-Learning
開講状況

				数理腫瘍学		数理医学概論　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　　 		 　 大阪大学		2						数理腫瘍学		数理腫瘍学 I (入門)　　　　　　		大阪大学		1						数理腫瘍学		数理腫瘍学 I (入門)　　　　　　		大阪大学		1		○		鈴木貴

				プログラミング		医療・創薬データサイエンス プログラミング実習Ⅰ		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅱ(基礎)		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅱ(基礎)		大阪大学		1		〇		鈴木貴

						医療・創薬データサイエンス プログラミング実習Ⅱ		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅲ(数学) スウガク		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅲ(数学) スウガク		大阪大学		1		〇		鈴木貴

				スタディグループ		CコーススタディグループⅠ		 　 大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅳ(応用) オウヨウ		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅳ(応用) オウヨウ		大阪大学		1		〇		鈴木貴

						CコーススタディグループⅡ		 　 大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅴ(実践)		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅴ(実践)		大阪大学		1		〇		鈴木貴

						CコーススタディグループⅢ		 　 大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅵ(中級)		大阪大学		1								数理腫瘍学Ⅵ(中級)		大阪大学		1		〇		鈴木貴

						CコーススタディグループⅣ		 　 大阪大学		1						医薬統計学		医学統計学各論（線形回帰分析）　　　　　　　		大阪大学		1						医薬統計学		医学統計学各論（線形回帰分析）　　　　　　　		大阪大学		1		〇		服部

				PBL		Cコース PBLⅠ		大阪大学		1								医学統計学各論（ロジスティック回帰分析と一般化線形モデル）　　		大阪大学		1								医学統計学各論
（ロジスティック回帰分析と一般化線形モデル）　　		大阪大学		1		〇		服部

						Cコース PBLⅡ		大阪大学		1								医学統計学総論（医学統計学入門）		大阪大学		1								医学統計学総論（医学統計学入門）		大阪大学		1		〇		服部

						PBL：保健医療ビッグデータを用いた研究を読み解く		京都大学		1								医学統計学各論（生存時間解析）　		大阪大学		1								医学統計学各論（生存時間解析）　		大阪大学		1		〇		服部

																		医学統計学続論 ゾクロン		大阪大学		1								医学統計学続論 イガク トウケイガク ゾク ロン		大阪大学		1		〇		服部

																医療情報学		医療情報公開講座Ⅰ（生体情報の数理モデリングと統計解析）		大阪大学		1						医療情報学		医療情報公開講座Ⅰ（生体情報の数理モデリングと統計解析）		大阪大学		1		〇		ワークショップ

																		医療情報公開講座Ⅱ（医療情報分析の実際）		大阪大学		1								医療情報公開講座Ⅱ（医療情報分析の実際）		大阪大学		1		〇		ワークショップ

																		医療情報公開講座Ⅲ（データサイエンスが切り拓く生命科学と生体工学の未来）		大阪大学		1								医療情報公開講座Ⅲ（データサイエンスが切り拓く生命科学と生体工学の未来）		大阪大学		1		〇		ワークショップ

																		医療情報公開講座Ⅳ（医療×AI）		大阪大学		1								医療情報公開講座Ⅳ（医療×AI）		大阪大学		1		〇		ワークショップ

																		バイオインフォマティクス　		大阪大学		1								バイオインフォマティクス		大阪大学		1		〇		岡田

																		バイオインフォマティクス解析 カイセキ		大阪大学		1								バイオインフォマティクス解析 カイセキ		大阪大学		1		〇		野島 ノジマ

																		生命科学入門Ⅰ セイメイ カガク ニュウモン		大阪大学		1								生命科学入門Ⅰ		大阪大学		1		〇		中村

																		生命科学入門Ⅱ セイメイ カガク ニュウモン		大阪大学		1								生命科学入門Ⅱ		大阪大学		1		〇		中村

																臨床疫学		診療データからの臨床研究データの集積		大阪大学		1						臨床疫学		診療データからの臨床研究データの集積		大阪大学		1		〇		松村

																		臨床疫学：治療の有効性・安全性の評価		大阪大学		1								臨床疫学：治療の有効性・安全性の評価		大阪大学		1		〇		松村

																														臨床疫学：診断法の制度評価・診断プロセスの理論		大阪大学		1		作成中※本年度中予定 ホン		松村

																														病気と健康に関する調査研究（仮） ビョウキ ケンコウ カン チョウサ ケンキュウ カリ		大阪府立大学 オオサカフリツダイガク		1		作成中
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